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Neue Oscar-Regeln - KI-Schauspieler
kdnnen nicht gewinnen
Die nachste Oscar-Verleihung findet im Marz 2027 statt. Da

gelten neue Regeln, auch in der Sparte Internationaler
Spielfilm und in den Schauspielkategorien.
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Wer die KI als Nachteilsausgleich fiir Faulheit
oder Dummbheit einsetzt, zahlt einen hohen Preis.
«Das ist, wie wenn Sie den Gabelstapler ins Fitness-
studio mitnehmen», sagt Kremena Bachmann, Pro-
fessorin fiir Wealth-Management an der Ziircher
Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften
lio (Nr. 3815 September 2026) (ZHAW), f<da bildep S'ie keipe Muekeln. Lernen
braucht Rubung. [rritation, Hindernisse.»
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Die EDK / Aktuell / Medienmitteilung, 26.6.2025

26.06.2025

Medienmitteilung, 26.6.2025

Die EDK diskutiert den Sprachenunterricht und beschliesst die Teilnahme an PISA 2029

Sprachenunterricht auf Primarstufe, die Teilnahme der Schweiz an PISA 2029 und Optimierungen bei der Zulassung zur Ausbildung von Lehrpersonen:
Die EDK hat an ihrer Plenarversammlung mehrere interkantonale Bildungsthemen diskutiert.

Die Plenarversammlung hat die Herausforderungen beim Unterricht in den Landessprachen und in Englisch und die verschiedenen
Handlungsmaéglichkeiten auf interkantonaler Ebene diskutiert. So unter anderem die Uberpriifung der Sprachenstrategie von 2004 mit ihren Leitideen,
Zielen und Instrumenten, wie zum Beispiel der starkeren Férderung der schulischen Austauschaktivitdten. Das Thema wird an den kommenden
Gremiensitzungen wieder aufgenommen.

Das Erlernen einer zweiten Landessprache spielt eine zentrale Rolle fiir die nationale Kohésion und den Austausch zwischen den Sprachregionen. Die
vertiefte Auseinandersetzung beriicksichtigt darum auch die gesamtgesellschaftlichen Zusammenhénge, den nationalen Zusammenhalt und den
verfassungsmassigen Auftrag zur Harmonisierung des Sprachunterrichts.

Weiter haben die kantonalen Erziehungsdirektorinnen und -direktoren an ihrer Konferenz die Teilnahme der Schweiz an PISA 2029 beschlossen. Im
Zentrum dieser internationalen Schulleistungsstudie stehen Testungen im Schwerpunktbereich Lesen, in Mathematik und Naturwissenschaften. Die
Schweiz beteiligt sich zudem an der innovativen Domane Media and Al Literacy. Dabei handelt es sich um ein neues Modul, welches die Medien- und K-
Kompetenz der Schiilerinnen und Schiiler testet.

Lehrkrifte sowie Padagoginnen und Pidagogen Lernende fuir das KI-Zeitalter
fordern eine fundierte, kritische und R
befahigen oECD (2026)

kreative Auseinandersetzung ihrer

Lernenden mit KI-Systemen. KI-

Kompetenz an sich ist nicht auf eine Ein KI-Kompetenzrahmen fiir die Primar- und Sekundarstufe

einzige Lehrkraft oder ein einziges

Fachgebiet beschrankt. Lehrende aus
allen Klassenstufen und Fachbereichen,
darunter auch Lehrkréfte in der beruflichen Bildung,
sollten gemeinsam herausfinden, wo bestimmte
Aspekte von Kl-Kompetenz am besten adressiert
werden konnen. Das AlLit-Framework stellt dafir
Ansatzpunkte in Form von Lernzielen mit konkretem
Bezug zu den Lernenden bereit Padagogischen

Fachkrafte ~i=- Vmen'2026 e gefragt, ihre

ah d den jeweils
_xompetenzl j
ﬁnyur\-com/OECD—K\ Komp @gogischen Ansatz und das geeignete

Anforderungsniveau zu wahlen.

Mit KI bewusst KI kreativ
umgehen anwenden
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Definition von
KI- Kompetenz Al-literacy

KI-Kompetenz umfasst technisches
Wissen, bleibende Fertigkeiten und
zukunftsorientierte Haltungen, die
erforderlich sind, um in einer von KI
gepragten Welt erfolgreich zu sein. Sie
ermoglicht es Lernenden, mit KI bewusst
umzugehen, KI kreativ anzuwenden,
KI gezielt einzusetzen und KI aktiv
mitzugestalten und dabei ihre Vorteile,
Risiken und ethischen Implikationen
kritisch zu bewerten.

Diese Definition stiitzt sich unter anderem auf
bestehende Definitionen aus dem EU Verordnung
Uber kiinstliche Intelligenz (2024), der OECD (2024)
und der UNESCO (Miao & Cukurova, 2024, Miao et al.,
2024).

Wahrheit
wichtig?

Verantwortung
(rechtlich,
moralisch)?

«KI»-Tools moglich Keine «KI»-Tools verwenden
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8% der jungen Nutzer:innen glauben,

ein Chatbot sei besser als die eigene
Recherche.

\f—and—a‘v—chatbot—re

studie )
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Amazon: Kl zur Bewerbungspriifung
benachteiligte Frauen

Eigentlich wollte Amazon eine Software entwickeln, die unter Bewerbern
automatisch die besten findet. Der Algorithmus hatte aber unerwiinschte
Nebenwirkungen.

() heisede bei Google bevor

11.10.2018, 18:32 Uhr  Lesezeit: 2 Min.

Ein automatisches Bewertungssystem von Bewerbungen bei Amazon wurde
groRtenteils eingestampft, nachdem der US-Konzern mitbekommen hatte, dass
die K Frauen systematisch benachteiligte. Das geht aus einem Bericht der
Nachrichtenagentur Reuters hervor. Demnach war seit 2014 intern ein
Algorithmus entwickelt worden, der unter mehreren Bewerbungstexten
automatisch jene der vielversprechendsten Bewerber herausfiltern sollte. Dabei
bezog die Software sich auf Erkenntnissen aus den Bewerbungen von
angenommenen Bewerbern, verdeutlichte dabei aber grundlegende Probleme
des maschinellen Lernens in seiner aktuellen Form.
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Wenn der Computer das Fahrradfiir den Geist ist ...

Steve Jobs, der Mitgriinder von
Apple, bezeichnete 1980 den Perso-
nal Computer als «Fahrrad fiir den
Geist». Ihm ging es bei diesem Ver-
gleich vor allem um die Abgrenzung
von den damals verbreiteten grossen
und schweren Mainframe-Compu-
tern, die Mitarbeitende einer Abtei-
lung oder gar eines ganzen Unterneh-
mens gemeinsam nutzten. Er argu-
mentierte, dass ein Personal
Computer viel effizienter sei als ein
solcher Mainframe-Computer und
dass man mit einem PC wie mit
einem Fahrrad selbst eigene Richtun-
gen einschlagen kénne. Jobs Vergleich
besagt aber vor allem, dass der Com-
puter ein miichtiges Denkwerkzeug
ist, das wie das Fahrrad im Zusam-
menspiel von Mensch und Maschine
neue Horizonte erdffnen kann.

Computer haben in den letzten
50 Jahren enorm viel verindert. Sie
wurden durch das Internet zu einem
weltweiten Verbund und Kommuni-
kationsnetzwerk. In Form von Smart-
urden sie auch mobil und
glichen Begleiter der meisten
Menschen. Seit etwas mehr als drei
Jahren sind wir nun mit der niichsten

Etappe des digitalen Wandels kon-
fronties tGPT zeigt der Weltof-
fentlichkeit seit Ende 2022, wozu
generative Machine-Learning-Syste-
me unterdessen fihig sind. Per Tasta-
tur oder Stimme befragt, kénnen sie
Auskunft zu allem Moglichen geben
und neben Texten auch Bilder, Tone
oder sogar Videos generieren. Wih-
rend Suchmaschinen «nur» leichter
auffinden, was Menschen zuvor
aufgezeichnet haben, erkennen
ChatGPT & Co. Muster, setzen diese
neuzusammen und liefern damit
Antworten, die noch nirgends genau
so abgespeichert waren. In kurzer
Zeit haben solche Systeme das Den-
ken und Arbeiten r Menschen
verindert. Egal ob Wasserschaden,
unverstindliche Hausaufgaben oder
Beziehungsprobleme: Hiitte man in
solchen Situationen vor Kurzem noch
«gegoogelt», wird heute oft ein
Chatbot befragt.

Ahnlich wie beim Aufkommen des
Internets oder des Smartphones stellt
sich die Frage, welche Auswirkungen
diese Technologie auf uns und die
Welt hat beziehungsweise wie wir uns
ihr gegeniiber verhalten wollen. Denn

was auf den ersten Blick verlockend
klingt, hat unter Umstanden auch
negative Auswirkungen auf unser
Denken, auf unsere Beziehungen
oder das Klima, sodass wir als
Menschheit lernen miissen, verniinf-
tig damit umzugehen. Vielleicht hilft
uns bei diesen Uberlegungen der
Vergleich von Steve Jobs: Wenn der
Computer das Fahrrad fiir den Geist
ist, was sind dann generative Machi-
ne-Learning-Systeme? Sind sie eher
E-Bikes, Autos oder gar selbstfahren-
de Autos fiir den Geist?

Betrachten wir generative Machine-
Learning-Systeme wie ChatGPT als
E-Bikes fiir den Geist, dann gehen wir
davon aus, dass es sich um simple
Werkzeuge handelt, mit denen man
den eigenen Horizont erweitert, sich
ansonsten aber wenig éindert. Sehen
vir generative Machine-Learning-
eme hingegen als Autos fiir den
dann gehen wir nicht nurvon
einer massiv grosseren Reichweite
aus, sondern sind uns auch bewusst,
Systeme deutlich mehr
igen und weniger
effizient sind als ein Fahrrad oder ein
E-Bike. Zudem wihlen wir zwar auch

mit einem Auto noch selbst Weg und
7 er wir trainieren damit unsere
korperliche Fitness nicht mehr.

Die Metapher von generativen

Machine-Learnin; stemen als
selbstfahrenden Autos betont, dass
wir bei der Nutzu

solcher Systeme

»en und bis zu

en. Im selbstfahr
neben dem k
auch aufs Training
keiten

unserer Navigationsfah

Dass die sta

>N wir aus mehreren St

ewinnen wir Zeit fiir ar

So wie wir beim Fahrrad, E-Bike,
Auto und bei selbstfahrenden Autos
lernen mussten, dass es nicht ein
richtiges Transportmittel fiir alle Fille
gibt, so steht uns dieser Lernprozess
bei generativen Machine-Learning-
Systemen noch bevor: Welche Aktivi-

téiten wollen wir der Maschine abge-
ben, weil wir Zeit fiir anderes gewin-

nen, aber weder Fertigkeiten noch
Autonomie verlieren? sind umge-
kehrt Titigkeiten, die wir weiterhin
selbst vornehmen sollten, weil wir das
Ergebnis vollstindig verstehen und
verantworten wollen?

-

|
Beat Dobeli Honegger
Beat Dobeli Honegger ist Leiter des
Instituts fiir Medien und Schule an der
Padagogischen Hochschule Schwyz in
Goldau.
Hinweis
Im «Bote»-Forum schreiben regelmas-
sig prominente Schwyzerinnen und
Schwyzer. Sie sind in der Themenwahl
frei und schreiben autonom. Der Inhalt
des «Bote»-Forums kann, muss sich
aber nicht mit der Redaktionshaltung
decken. (red)

DOl 10.1126/scier\ce.adh2586

Forschende am Massachusetts Institute of Technology untersuchten die Produktivitat
von ChatGPT bei professionellen Schreibaufgaben mittleren Niveaus. Dafur wurden in
einem Online-Experiment 453 gut ausgebildeten Fachkraften zwei Aufgaben zugewiesen,
wobei die Halfte von ihnen bei der zweiten Aufgabe mit ChatGPT arbeiten sollte. Die
Ergebnisse zeigen, dass ChatGPT die Produktivitat steigerte: Die bendtigte Zeit zur
Texterstellung verringerte sich um 40 Prozent, die Qualitat der Ergebnisse stiegum 18
Prozent. Die Studie ,Experimental evidence on the productivity effects of generative

artificial intelligence” ist hier abrufbar @ .




NEUE STUDIE - 26.811 SCHULER:INNEN - 30 MONATE PANELDATEN

+18 %

bessere Hausaufgaben-Ergebnisse

Kl-nutzende Schuler:innen erzielen deutlich héhere
Punktzahlen bei Hausaufgaben - wenig Uberraschend.

ohne KI
mit KI (nach Einstieg)

michel.hauswirth@phlu.ch

The Generative Al Learning Penalty:
Evidence from Chinese Secondary Education*

David Strémberg! Victor Leit Yanhui Wu®

June 2026

Abstract

s of panel data on 26,811 Chine:
ects homework pr

and completion time
ered Al adoption in a difference-in-differences des
ork scores by 18% and reduces completion time

onths. High-sta

and boys. The learning losses are concentrated among roughly 80% of Al users
whose behavior is consistent with homework outsourcing, as indicated by excep-
tionally short homework completion time coupled with high homework scores
Al users who maintain similar homework completion time as non-Al users expe

rience small learning losses
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weniger Zeit pro Hausaufgabe

Die Bearbeitungszeit sinkt von 64 auf 45 Minuten -
schneller fertig als selbst die schnellsten Nicht-Nutzer.
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mit KI (nach Einstieg)
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NEUE STUDIE - 26.811 SCHULER:INNEN - 30 MONATE PANELDATEN w
- 2 O % gffekt «verzogert?

schlechtere Prufungsergebnisse

In Klausuren ohne Kl fallen die Leistungen binnen sechs
Monaten um 20 % - bei Abschlussprifungen um bis zu 24 %.

ohne Kl
mit Kl (nach Einstieg)
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Al-assisted condition

Fractions problem

4 3
Calculate: — X —
T

2 (enter as fraction)

ChatGPT

Hil I'm here to help you. |
can see the text and the
question. Feel free to ask
anything!

Unassisted Test

\'

Fractions problem

Control condition

Fractions problem
423
Calculate: — X —
7 5

? (enter as fraction)

0.8

0.6

Solve Rate

SRS
Calculate: — +—
6 4

2 (enter as fraction)

2. 10 Minuten)

Nach 12 Aufgaben (C

@— Control Al-assisted

0.4
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istence/.
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1o/ Al-assistance-re
thub.io/Al-as

Problem Number Jai-projeccwebsie2
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Fractions problem
4 3

Calculate: — X —
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2 (enter as fraction)

ChatGPT

Hit I'm here to help you. |
can see the text and the
question. Feel free to ask
anything!

Stu

Unassisted Test

\ Fractions problem

Control condition
Fractions problem

423
Calculate: — X —
7

? (enter as fraction)

N3
Calculate: — +—
6 4

? (enter as fraction)
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a Solve rate over time b Test solve rate
1.0 7 = 1.0+
est SO
-—
0.6 4 0.6 1
—e— Control
Al 0.2
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Skip rate over time Test skip rate
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. MENSCH ZUERST
OHNE KI DENKEN

Verstehen. Analysi;ren.
Fragen stellen. Ideen

. GEMEINSAM
MIT KI ARBEITEN
K als Sparringspartner.
Unterstiitzung nutzen.
_Potenziale erweitern.

. KI-ERGEBNISSE
KRITISCH PRUFEN
UND UBERARBEITEN
Hinterfragen. Bewerten.
Anpassen. Qualitat >
sicherstellen. Nichts

— einfach iibernehmen.

Gy

MENSCH ZENTRAL. KI ALS VERSTARKER. QUALITAT DURCH VERANTWORTUNG. G
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p eu gedacht:
Wie hat Ihre schriftliche Deutsch Maturaprifung ausgesehen? Maturaprumngen i

e Uetikon

Kantonssch S
Texte ohne und mit KI schreiben - das
Uetiker Konzept fiir den Maturaufsatz

Im Moment entwickeln einige Deutschlehrpersonen an der Kantonsschule
Uetikon einen zweistufigen Maturaufsatz. Ich gehore auch zu diesem Team.
Wir haben alle Schiiler:innen des Jahrgangs schon einen Testlauf schreiben.

Auf den Erkenntnissen daraus beruht dieser Zwischenbericht.

Quelle: Blog philippe wampfler

23
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Wie hat Ihre schriftliche Deutsch Maturaprufung ausgesehen? Maturaprufungenneug/
Kantonssch\i{\ggff‘)ﬁ?ﬂ,,,
2.5h Text A:
eigenes Denken & Formulieren
Classtime mit SEB
—» pdf Teil A
Queil}g-:iB\O&E‘i‘,",‘}gggl\l,?mpﬂgrm,
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N eu gedacm'
Wie hat Ihre schriftliche Deutsch Maturaprifung ausgesehen? Maturapru‘cu“gen &

Kantonsschu\e Uetikon

2.5h Text A:
eigenes Denken & Formulieren

Classtime mit SEB
—P pdf Teil A

Text B: ¢

Uberarbeiten & Erweitern Teams
Open Internet

—p Word Teil B

hilippe wampfler

Quelle: Blog P
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Generative Al Ca ???m

Hamsa Bastani,'* Osbert Bastani.”* Alp Sungu,'*!
Haosen Ge,* Ozge Kabakei,' Rei Mariman

elevate

10perations, Information and Decisions, University of Pennsylvania

‘Computer and Informatic

ce, University of Pennsylvania
‘Wharton Al & Analytics, University of Pennsylvania
‘Budapest British International School

ors (H.B., 0.B., A.S.) contributed

e should be addressed; E-mail: alpsungu@wharton.upenn.edu.

Generative artificial intelli (Al) is poised to jonize how humans

work, and has already d d promise in significantly improving hu-

man productivity. However, a key remaining question is how generative Al af-
fects learning, namely, how humans acquire new skills as they perform tasks.
This kind of skill learning s critical to long-term productivity gains, especially
in domains where generative Al is fallible and human experts must check its

outputs. We study the impact of generative Al specifically OpenAl's GPT-

4, on human learning in the context of math classes at a high school. In a
nne n field experiment involving nearly a thousand students, we have deployed and
evaluated two GPT based tutors, one that mimics a standard ChatGPT inter-
face (called GPT Base) and one with prompts designed to safeguard learning
(called GPT Tutor). These tutors comprise about 15% of the curriculum in

each of three grades. Consistent with prior work, our results show that ac-

26
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increase performance practice sessions by
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«We find that GPT Base and GPT Tutor substantially increased student
scores in the GPT-assisted practice sessions... These results imply that
GPT Base and GPT Tutor would increase performance on the assisted
practice sessions by 48% and 127%, respectively, on average relative to

>

Bessere Leistung

the control arm.» Pt

Notendurchschnitt
aus vorherigem’ -7
Jahr  _ -7

-

Messpunkt 1 Messpunkt 2
Ubung Prifung

schlechtere Leistung

GPT Tutor

«In stark contrast, in the subsequent unassisted exam, student performance in the GPT Base cohort degraded by
0.054 (out of 1) relative to that of the control cohort. In other words, the average control
student’s performance on the unassisted exam .
) Student performance in the GPT Tutor cohort was statistically indistinguishable from that of the control cohort,
Bessere Leistung and the point estimate was smaller by an order of magnitude (-0.004), suggesting minimal impact to performance
in the unassisted exam.»

Notendurchschnitt Messpunkt 2
aus vorherigem’," Prifung

-

Jahr - ~

-
"’ \\'

~

Messpunkt 1
Ubung

schlechtere Leistung
GPT Tutor
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afm Ki-Leadership: Webinar-Reihe fiir Schulleitungen

Nutze hilfreiche Tools mit KI Unterstiitzung

erstandni

Lernverstandnis

Instruktionistisch /
transmissiv

Behavioristisch

Kognitivistisch

Konstruktivistisch

Sokratisch / dialogisch

Selbstreguliertes Lernen

Entdeckendes /
problembasiertes Lernen

Sozial-konstruktivistisch

pT-Base SsC

Rolle der Kl-Assistenz

Wissensvermittler:in
Trainer:in

Verstandnishilfe

Lernbegleiter:in

Gesprachspartner:in

Lerncoach

Impulsgeber:in

Diskussionspartner:in /
Moderator:in

michel.hauswirth@phlu.ch

harm

Generative Al Can Harm Learning

Hamsa Bastani,'* Osbert Bastani,”* Alp Sungu,'!
Haosen Ge,” Ozge Kabakc1,' Rei Mariman

Operations, Information and Decisions, University of Pennsylvania
‘Computer and Information Science, University of Pennsylvania
‘Wharton Al & Analytics, University of Pennsylvania

'Budapest British International School

*These authors (H.B., 0.B., A.S.) contributed equally

To whom correspondence should be addressed; E-mail: alpsungu@wharton.upenn.edu.

Generative artificial intelligence (Al is poised to revolutionize how humans

work, and has already promise in signifi ly il ing hu-

man productivity. However, a ke

ining question is how generative Al af-

fects learning, namely, how humans acquire new skills as they perform tasks.

e

This kind of skill learning is critical to long-term productivity gaine ===
in domains where generati-- *~

ein, wie die Kontrollgrupp

—ssemiath €lasses at a high school. In a

gleich gut

h atze Sl meid experiment involving nearly a thousand students, we have deployed and
evaluated two GPT based tutors, one that mimics a standard ChatGPT inter-
face (called GPT Base) and one with prompts designed to safeguard learning

(called GPT Tutor). These tutors comprise about 15% of the curriculum in

each of three grades. Consistent with prior work, our results show that ac-

< der KI-Assi

Beispiel
Die «KI» erklart den Satz des Pythagoras und gibt anschliessend Ubungsaufgaben.

Die «KI» stellt Aufgaben, pruft Antworten und gibt unmittelbar Riickmeldung bzw. weitere
Ubungen.

Die «Kl» strukturiert Inhalte, aktiviert Vorwissen und erklart Zusammenhange auf
unterschiedliche Weise.

Die «Kl» gibt nicht sofort die Losung, sondern stellt Fragen und unterstltzt Lernende
dabei, selbst eine Erklarung zu entwickeln.

Die «KI» hinterfragt Aussagen: «Warum denkst du das? Welche Gegenargumente kdnnte
es geben»

Die «KI» hilft beim Setzen von Lernzielen, bei der Planung und bei der Reflexion: «Was hast
du schon verstanden? Wo liegt deine Schwierigkeit?»

Lernende bearbeiten ein Problem; die «KI» gibt nur Hinweise, wenn sie nicht
weiterkommen.

Die «Kl» Gbernimmt beispielsweise eine bestimmte Perspektive in einer Diskussion, die
Lernende argumentativ herausfordern mussen.

16
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Rabung»zuer

dagog:innen ¢

Wer die KI als Nachteilsausgleich fiir Faulheit
oder Dummbheit einsetzt, zahlt einen hohen Preis.
«Das ist, wie wenn Sie den Gabelstapler ins Fitness-
studio mitnehmen», sagt Kremena Bachmann, Pro-
fessorin fiir Wealth-Management an der Ziircher
Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften
C 331; September 2026) (ZHAW), «da bilden Sie keine Muskeln. Lernen
braucht Reibung, Irritation, Hindernisse.»

Nzz Folio (N
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